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1. Uriin tanimi ve ¢éziilen problem

MIRA Al, sosyal medyadaki manipiilatif tasarim mekanizmalarini ve bagimliligi 6zendiren igerikleri birlikte
analiz eden, bunlarin neden risk olusturdugunu kanitiyla agiklayan ve kullaniciya dogru anda bilingli segim
sunan bir sistemdir. Tim analiz cihaz Gstlinde yapilir; sunucu yoktur.

Mevcut ekran siiresi araglari cogunlukla “ne kadar kullandin?” sorusunu cevaplar. MiRA Al “neden durmak
zorlasti, hangi mekanizma etkiledi ve su anda ne yapabilirsin?” sorularini da cevaplar. Uriiniin kullaniciya
soyledigi climle suna benzer:

“Bu sayfada dogal bir bitis noktasi bulunmuyor. Son 30 saniyede 18 yeni
icerik yiiklendi. Bu nedenle durmayi fark etmek zorlasabilir.”

1.1. D6rt adimhi dongii

Projenin 6zglinlik omurgasi dort adimdan olusuyor ve her adimin kodda bir karsilgi var:

Adim Ne yapiyor Nerede
Algila Alti arayliz dedektorl + Ug¢ katmanli igerik analizi + core/detectors/, core/classifiers/,
davranis takibi core/behavior/
Acikla Her karar kanit satirlariyla birlikte tretilir; kanitsiz core/risk-engine/score.js
uyari gosterilemez
Miidahale Et ~ Ug kademeli tepki ve 18 komut tipi; igerigi gizleyen core/commands. js
her komut geri alinabilir
Etkilegimi Hangi mudahalenin kabul edildigi kaydedilir ve core/risk-engine/intervention.js
Kaydet sonraki secimi etkiler. Etki 6lctimi DEGIL: kullanim

suresinde ya da bagimhlik davranigsinda degisim
Olgllmedi (pilot yok)

1.2. Coziilen problemler

e Sonsuz kaydirma ve otomatik oynatma dogal durma noktalarini ortadan kaldirabilir.

e Seri/streak, geri sayim ve rastgele 6dul mekanizmalari tekrar kullanim baskisi olusturabilir.

e Tutln, alkol ve kumar davranislarini olumlu veya olagan gosteren igerikler normallesme etkisi yaratabilir.
¢ Klasik uygulamalar yalnizca sire siniri koyar; kullanicinin hangi mekanizmayla yonlendirildigini aciklamaz.

¢ Herkese ayni uyari zamanla gormezden gelinir; baglama gére mikro midahale gerekir.

Risk puani klinik bir 6lgek degildir
MIRA Risk Puani, teknik davranislari karsilastirmak icin kullanilan agiklanabilir bir iiriin skorudur. Tani koymaz,
saglk degerlendirmesi yapmaz. Bu ayrim hem araylizde hem bu belgede agikga belirtiimek zorundadir.

2. Sistem mimarisi

Sistemin tek bir yapisal karari var ve geri kalan her sey ondan tiriyor: “core/" karar verir, tiiketici komutu
calistirir.

Bunun sebebi pratik. Karari (esik, cooldown, hangi miidahale) tliketiciye birakmak, her tiiketicinin ayni hesabi
kendi basina tutarli yapmasini beklemek demekti. Aradaki her kiigik fark sessiz bir davranis farki Gretirdi —



ayni icerik tarayicida uyari alirken telefonda almazdi ve bunu kimse fark etmezdi. Karar tek yerde toplandiginda
tiketicinin elinde yalnizca bir komut listesi kaliyor.

core/ — MiraEngine
0,40xArayiiz + 0,30xicerik
+ 0,30xDavranis

6 dedektor - 3 icerik katmani
cooldown - komut Uretimi

komut listesi

CHROME EKLENTISI
komutu DOM lizerinde uygular

v

YEREL VERI KATI
yalnizca sayag

2.1. Klasor yapisi

Klasor Sorumluluk

core/ Dedektorler, siniflandiricilar, risk motoru, komut katmani. Platformdan bagimsiz, tarayicisiz test
edilebilir.

extension/ Chrome MV3 eklentisi. Karar vermez; core/’un urettigi komutu DOM’a uygular.

ai/ Colab defterleri, veri boru hatti, model egitimi ve degerlendirme betikleri.

test-pages/ Gergek Instagram/YouTube DOM kopyalari ve tarayici dogrulama sayfalari.

shared/ Dondurulmus sozlesmeler — RiskEvent semasi, 6zellik vektori.

docs/ Olgiimler (olcumler.md), kurulum ve devir paketleri.

tools/ Yardimci betikler: ORT vendorlama, statik sunucu, bu raporun Ureticisi.

Cekirdegin bliyukligi: 25 modiil, 4.865 satir. Tarayici, ag veya DOM gerektirmeden node core/test/run.js
ile tamami galistirilabiliyor.

2.2. Sozlesmeler

shared/ altindaki semalar dondurulmus durumda: RiskEvent alanlari, risk tlri listesi ve 6zellik vektori. Bir
alan degisecekse slirim numarasi artiyor. Bu, iki ayri tiiketicinin ayni veriyi farkli yorumlamasini engelliyor.

3. Risk motoru ve agiklanabilir puanlama

MIRA Risk Puani = 100 x (@,40 x Arayiiz Riski
+ 0,30 x Icerik Riski
+ 0,30 x Davranis Riski)

Agirliklar bir baslangi¢ varsayimidir ve pilot testlerle kalibre edilmelidir; “bilimsel olarak kesin oran” diye
sunulamaz.

3.1. Seviye esikleri



Puan Seviye Davranis

0-34 Dusuk Panelde bilgi; kesintisiz miidahale yok
35-64 Orta Afis veya agiklama karti
65—-100 Yiksek Mikro mudahale kaplamasi; “Devam et” segenegi her zaman agik

3.2. Arayiliz bileseni icindeki agirliklar

Belge U¢ ana bilesenin agirligini veriyor ama her bilesenin icindeki dagilimi bize birakiyor. Siralama tek bir ilkeye
dayaniyor: bir mekanizma dogal durma noktasini ne kadar ortadan kaldiriyorsa o kadar agir. Sonsuz kaydirma
durma noktasini tamamen yok eder; karanlik desen yalnizca tek bir karari ¢arpitir.

Mekanizma Agirhik
INFINITE_SCROLL — sonsuz kaydirma 0,35
AUTOPLAY — otomatik oynatma 0,25
COUNTDOWN_FOMO — geri sayim / aciliyet 0,15
RANDOM_REWARD — belirsiz 6dll 0,10
STREAK_PRESSURE — seri kaybetme baskisi 0,10
DARK_PATTERN — asimetrik se¢im tasarimi 0,05

3.3. igerik bileseni neden iki pargali

icerik riski = 0,7 x (bu 6genin riski) + @,3 x (son bir dakikanin ortalamasi)

Once yalnizca pencerenin anlik gériintiisii kullaniliyordu ve élciimde su cikti: alti riskli gonderiden sonra gelen
noétr gonderiler de 52 puan alip “riskli igerik” etiketleniyordu — pencerenin en yliksek degerini miras
ahyorlardi. Yanhs alarm tam olarak bdyle doguyor. Formdl ikiye ayrilinca karar agirlikli olarak elimizdeki
gonderiye bakiyor, ge¢mis yalnizca baglam veriyor.

3.4. Yapisal bir sinir ve ¢oziimii

icerik agirlig 0,30 oldugu icin icerik tek basina 30 puani gegemiyor, “orta” esigi ise 35. Sonug: yiizde yiiz
kesinlikle sigara iceren bir gonderi, sakin bir sayfada yapisal olarak yalnizca sessiz rozet alabiliyordu. Afis hig
citkamazdi.

Bu gercek kullanimda yakalandi: YouTube’da “Sigara ikram Ediyor” baslikli bir video sézliikte 0,75 risk aldi,
bilesik skor 32’de kaldi, kullanici yalnizca rozet gérdi. Oysa Urlinin asil iddiasi tam da bu icerigi gerekgesiyle
gostermek.

Cozim: oturum riski ile 6ge bulgusu ayri sorular. Kanitli ve givenli bir icerik bulgusu
(CONTENT_ALERT_MIN_RISK =0,70) oturum sakin olsa bile en az afis hak ediyor. Kaplamaya yikseltilmiyor —
kullanicinin 6nlini kesmek hala oturum diizeyinde bir karar. Susturma ve yanlis tespit kurallari bu yikseltmeyi
atlamiyor.

Bu taban kurali kisaca igerik 2 0,70 - skor 2 35 bigcimindedir.

3.5. RiskEvent semasi



Her karar tek bir veri yapisina donisliyor. Serbest metin yok; evidence alani sinif etiketi tasiyor, gonderi metni
degil (bkz. 11. bolum).

{
"event_id": "uuid",
"timestamp": "2026-08-07T23:30:00+03:00",
"source": "chrome",
"risk_type": "RISKY_CONTENT",
"severity": 72, // ©0-100
"confidence": 0.94,
"evidence": ["Riskli igerik tespit edildi (Riskli davranisi normallestirme)"],
"components": { "arayuz": 0.80, "icerik": 0.82, "davranis": ©.00 },
"intervention": "BLUR_CONTENT",
"user_action": "ACCEPTED | DISMISSED | FALSE_POSITIVE"
}

4. Arayiz dedektorleri

Alti dedektor, hepsi kural tabanli. Bu bilingli bir secim: sonsuz kaydirmayi model ile tespit etmek hem daha az
aciklanabilir hem daha az glivenilir olurdu. Kanit cimlesi de ancak kuraldan ¢ikarilabiliyor — “30 saniyede 18
yeni kart eklendi” gibi bir gerekgeyi bir siniflandirici Gretemez.

Dedektor Yontem

Sonsuz kaydirma MutationObserver ile yeni kart sayimi; sayfada sayfalama/bitis isareti aranmasi; birim

zamanda artan DOM digimi
Otomatik oynatma play olayi, autoplay niteligi, kullanici jesti olmadan baslayan medya
Geri sayim / FOMO Zaman deseni taslyan metin + saniyede degisen DOM igerigi
Seri / streak Rozet ve seri metinleri, tekrar girig baskisi kaliplari
Rastgele odul Cark, kutu, strpriz 6dil ve belirsiz sonug bilesenleri

Karanhk desen Kabul ve vazgegme digmelerinin gérindrlik farkinin élgiilmesi

4.1. Ol¢iim — fixture matrisi

Her desen izole bir HTML sayfasinda render edilip alti dedektér birlikte calistirildi. Olciilen sey iki yonlii:
dedektor kendi desenini buluyor mu, ve bulmamasi gerekeni bulmuyor mu.

Fixture Beklenen Tetiklenen Sonug
none (higbiri) (higbiri) gecti
infinite_scroll INFINITE_SCROLL INFINITE_SCROLL gecti
autoplay AUTOPLAY AUTOPLAY gecti
countdown COUNTDOWN_FOMO COUNTDOWN_FOMO gecti
streak STREAK_PRESSURE STREAK_PRESSURE gecti
random_reward RANDOM_REWARD RANDOM_REWARD gecti
risky_content (higbiri) (higbiri) gecti

dark_pattern

DARK_PATTERN

DARK_PATTERN

gecti



Dogru: 6 - Kagirilan: 0 - Yanlis pozitif: 0. risky_content satirinda higbir arayiiz dedektériiniin tetiklenmemesi
dogru davranistir: icerik riski araytiz dedektorleriyle degil, metin ve gorsel siniflandiricisiyla ol¢uliyor.

4.2. Kendi kendini tespit sorunu

Matris ilk cahstirldiginda STREAK_PRESSURE her sayfada tetikleniyordu; fixture sayfasinin gezinme ¢ubugu
desen adlarini gériintr metin olarak tasiyordu. Test artefakti gibi goriinen bu durumun Gretimde daha ciddi bir
karsiligi var: MiRA’nin kendi uyar metni de sayfa metnine dahil. Analiz disi birakilmazsa {iriin kendi uyarisini
manipulatif tasarim sanip sonsuz geri besleme déngisiline girer. data-mira-ignore niteligi bu yizden eklendi
ve MIRA’nIn biitiin arayiiz bilesenleri onu tasimak zorunda.

5. icerik analizi — ili¢ katman

Katman Rolii Boyut Yoksa ne olur

Sozlik Birebir eslesme, yiiksek kesinlik ~5 KB Her zaman var

TF-IDF metin modeli Genelleme 2,88 MB S6zIuk calisgmaya devam
eder

ONNX gorsel modeli Gorsel sinyal 6,10 MB Metin katmanlari devam
eder

Kademeli bozulma ilkesi

Higbir katman zorunlu degil. Model dosyasi indirilemese, yavas kalsa veya bozuk olsa bile tirtin ¢calismaya devam
ediyor ve komut Uretiyor. Tek bir dosyanin yoklugu bitlin sistemi kér birakmiyor.

5.1. Katmanlar neden ortalanmiyor, ‘'max’ aliniyor

Katmanlar birbirinin ortalamasi alinacak rakip tahminler degil, farkh kanitlar. S6zliik “deneme bonusu” ifadesini
gordiyse bu kesin bir sinyaldir; gorsel modelin emin olmamasi onu zayiflatmamali. Bu ylizden en gli¢lii kanit
kazaniyor.

Tersi de dogru: negatif kontrol her zaman kazanir. Bagimlilikla miicadele, haber ve tedavi icerikleri riskli
kelimeleri barindirir ama zararli degildir. “Yesilay”, “birakmak istiyorum”, “zararlari”, “bagimhlik yapar”, “alo
191” gibi ifadeler eslestiginde risk sifirlaniyor ve diger katmanlara hi¢ bakilmiyor. Bu liste olmadan Griin,

Yesilay’'in kendi paylasimini riskli isaretlerdi.

5.2. iki ayri taksonomi

Sozlik madde tespit ediyor (kumar, alkol, titin); model ise mekanizma siniflari Gretiyor (FOMO, streak,
rastgele 6dul, normallestirme). Bunlar farkh sorular: “bu igerik neyi anlatiyor” ve “bu igerik nasil yonlendiriyor”.
Bir bahis reklami hem kumar maddesi hem NORMALIZING_RISK mekanizmasidir. Ana etiket mekanizma,
substance ikincil alan olarak tasiniyor.

5.3. Sozlik agirliklari ve maskeleme siniri

Sozlik eslesmeleri farkl kesinlik tasiyor ve otomatik maskeleme siniri bu farki biliyor. Sinir 0,75’te ve ayrim
kendiliginden dogru yere diisiiyor: madde igeren igerik maskeleniyor, baski dili yalnizca anlatiliyor. Gonderinin
icinde calisan baski bileseni (isleyen geri sayim, 6dili baslatan digme) ise yapisal kanit: yalniz o bélim
bulaniklasiyor.



Kural Agirhik Otomatik maskeleme

“deneme bonusu”, “cevrimsiz”, “yatirim sartsiz” 1,00 evet

“bahis”, “iddaa”, “casino”, “canli bahis” 0,85 evet

“sigara”, “nargile”, “vape”, “puro” 0,75 evet

Geri sayim / aciliyet kaliplari (metin) 0,70 hayir — metin tek basina yetmiyor
Gonderide isleyen geri sayim ya da 6dul diigmesi — evet — yalniz o bélim

(vap1)

Seri kaybetme baskisi 0,70 hayir

“raki”, “viski”, “bira”, “sarap” 0,60 hayir — yemek baglaminda da gegiyor

Metinde “son 2 saat” ge¢mesi bir haber de olabilir; gdnderinin iginde saniye saniye azalan bir sayag ise kanitin
kendisi. Sigara sahnesinde medya, kampanya gonderisinde yalniz sayac¢ bolimi bulaniklasiyor; ikisi de tek
dokunusgla agiliyor.

5.4. Tiirkge biiyiik | sorunu

JavaScript’te /sigara/i ifadesi “"SIGARA"" metnini yakalamaz. Tiirkce biiyiik i, Unicode kiigiiltmesinde
birlesen bir nokta birakiyor ve karakter eslesmiyor. Kumar ve titin reklamlari sosyal medyada tam olarak
biyik harfle yazildigi icin bu, sessizce en riskli igerikleri kagirmak demekti.

foldTr () eklendi: diiz ASCII, kiigik harf, aksansiz katlama. Ayni islev Ug¢ dilde birebir ayni sonucu vermek
zorunda — JavaScript, Python (egitim) ve Kotlin — ve bu testle korunuyor.

6. Platform adaptorleri

Dedektorler ve risk motoru hangi sitede galistiklarini bilmiyor; platforma 6zel her sey adaptorlerde toplaniyor.
Instagram yarin DOM’unu degistirirse tek dosya giincelleniyor.

6.1. Tasarim ilkesi — CSS sinif adina glivenme

Instagram ve YouTube sinif adlarini her derlemede yeniden Uretiyor (_ab12cd). Semantik yapi ise stabil:
article, img, video, dir="auto", ARIA nitelikleri ve Polymer bilesen adlari (ytd-rich-item-renderer).
Adaptorler yalnizca bunlara baglaniyor.

6.2. Olgiim — gercek DOM kopyalari

test-pages/instagram.html ve test-pages/youtube.html gercek platformlarin DOM yapisini taklit ediyor
(tasarimini degil) ve ger¢ek adaptoérle analiz ediliyor. Kendi demo akisimizda test etmek hicbir sey kanitlamazdi;
orada segicileri de biz yazdik.

Olgiim Instagram kopyasi YouTube kopyasi
Bulunan 6ge / gercek 6ge 11/11 14 /14

Bashgi ¢ikarilamayan 0 0

i¢ ice tekrar analiz 0 0

Baslikta arayiiz metni kirliligi 0 0

Son satir 6nemli: “Begen / Yorum yap / Paylas / Kaydet” ve begeni sayilari basliktan tamamen ayiklaniyor. Her
gonderide ayni olduklari icin model onlari 6grenip girilta dGretirdi.



6.3. Sanal liste sorunu

YouTube Shorts sonraki videoda yeni bir DOM 6gesi yaratmiyor; ayni 6genin igerigini degistiriyor ve DOM’da
ayni anda Ui¢ reel tutuyor (6nceki/aktif/sonraki). Oge kimligine gére tekilleme yapan kod bu yiizden ikinci
videodan itibaren kor kaliyordu.

Cozum: kimlik 6geden degil igerikten tiretiliyor — sirasiyla baglantidaki video kimligi, kiictik resim adresindeki
kimlik, adaptore 6zel kimlik, son ¢are 6ge kimligi. Oynak metin (goriintllenme sayisi, “2 saat 6nce”) imzaya asla
girmiyor: girseydi imza her saniye degisir, 6ge saniyede birkac kez yeniden analiz edilir ve davranis bileseni
gercek zamanin kat kat Gstlinde siserdi.

Ayrica /shorts/ yolunda yalnizca aktif reel analiz ediliyor. Ugiinii birden analiz etmek ayni video igin ii¢ 8lgiim,

komsularin bashginin yanlis icerige yazilmasi ve davranis bileseninin ¢ katina ¢ikmasi demekti.

6.4. Mahremiyet sinin

Instagram’in /direct/ (6zel mesajlar) ve /accounts/ yollari higbir kosulda analiz edilmiyor. Instagram tek
sayfa uygulamasi oldugu icin bu kontrol her URL degisiminde tekrarlaniyor; bir kez baslatip birakmak, akistan
Ozel mesajlara gecildiginde sinirin sessizce ihlali olurdu.

7. Miidahale katmani

7.1. U¢ kademeli tepki

Kademe Ne zaman Ne goriiniiyor

Sessiz Dusuk risk, sinyalsiz 6ge Yalnizca kalici oturum gostergesi

Afis Orta risk veya kanitli igerik bulgusu Alt kissmda kigiik 6neri, 15 sn sonra kendiliginden kapaniyor
Kart Yiiksek risk veya maskeleme uygulandi  Ortada agiklama karti: bulgu, kanit, secenekler

Ogenin (stiine rozet basma davranisi kaldirildi. Ana sayfada 20 kutucugun 20’sinde rozet gikmasi
bilgilendirmiyor, kirletiyordu; ayrica rozet kabugu sitenin yapiskan bashgindan yiiksek bir katmanda durdugu
icin kaydirildiginda YouTube’un arama gubugunun Gstline biniyordu.

7.2. Geri alinabilirlik zorunlu

icerigi gizleyen her komut geri alinabilir olmak zorunda ve bu kod diizeyinde zorlaniyor: geri alma karsiligi
olmayan ya da hedefi bulunmayan bir maskeleme komutu Uretilemiyor, komut kurucusu hata firlatiyor.

ikinci kural gercek bir hatadan dogdu: Shorts’ta igerik <video> oldugu icin gérsel arayan kod null déniiyor,
BLUR komutu hedefsiz lretiliyor ve calistirici sessizce gikiyordu. Kullanici “Bulanik birak”a basiyor, higbir sey
olmuyor, hicbir yerde iz kalmiyordu. Hedefsiz bir maskeleme komutu tanim geregi hicbir sey yapmaz;
tiretilebilmesi bile yanlis.

Bu bir Uslup tercihi degil: manipulatif tasarimla savasan bir Grilin kullaniciyi igerigin arkasinda kilitleyemez.

7.3. Uyari yorgunlugu kurallari

e Ayni risk trd icin cooldown: davranis/arayiiz uyarilarinda 10 dakika, kanith icerik bulgusunda 90 saniye.
e Kullanici lg kez Uist Giste “Devam et” derse o risk tlri oturum boyunca susturuluyor.
e ki kez “bu tespit yanlis” denirse o risk tiiriinde israr edilmiyor.

¢ Kullaniciyi serbest birakan segenek daima listenin sonunda ve digerleriyle ayni boyutta — siralama onu
one cekerse Uriin kendi kendini etkisizlestirir.



7.4. Miidahale yasam dongiisii

Uygulanan her miidahale bir risk olayina ve bir akis 6gesine bagl. Ogenin icerigi degistiginde bulaniklik,
duraklatma ve “Goster” digmesi birlikte serbest birakiliyor.

Bu kavram olmadan sanal listelerde dogrudan hataya déntsiyordu: midahaleler dért ayri yerde tutuluyor ve
hicbiri “bu 68e artik baska bir icerik gosteriyor” olayina bagli degildi. Kullanici bir kez “Bulanik birak” dedikten
sonra sonraki biitiin videolar bulanik geliyordu.

Bir ayrinti kritik: bulaniklastirilan nesne ile kimligi tasiyan nesne farkl. Blur medyaya (<video>) uygulaniyor,
kimlik ise akis 6gesinde. Gergek Shorts tek bir paylasilan oynatici kullaniyor ve o 68e biitlin oturum boyunca
yasiyor; maskeleme ona baglandiginda hi¢ 6lmiyor ve ndbetgi her turda bulanikligi geri koyuyordu.

8. Siirekli video analizi

Urliniin en ayirt edici pargasi. Bir video akisinda tek kare bir videoyu temsil etmiyor: riskli sahne videonun
basinda degil 12. saniyesinde ¢ikabilir. ilk siirimde gérsel katmani video basina en fazla bir kez ¢alisiyordu —
Ustelik cogu zaman hig, ¢linki ilk 6l¢clim video daha tamponlanmadan yapiliyor ve hazir olmayan videodan kare
okunamiyordu.

Artik oynayan video 1,5 saniyede bir yeniden o6l¢lliyor, 6ge basina en ¢ok 40 6rnek (yaklasik 60 saniye). Bunu
glvenli kilan Gg kural var:
Kural Neden gerekli

icerik penceresi 6ge kimligiyle tekilleniyor Yoksa 30 saniyelik tek bir video “son bir dakikada 20 riskli icerik gegti”
diye raporlanir — uydurma bir kanit ve sismis bir ortalama

Karedeki bulgu iki ardigik ornekte ayni sinif Tek karelik parlama midahale tGretmesin

olmali

Ornekleme araligi kendini sinirliyor: siire / Analiz 300 ms sirdlyse sonraki 6rnek 3 saniye sonra alinir; yavas
9,1 makinede sayfa takilmaz

Yeniden 6lglim kaydirma sayilmiyor Ayni videoyu 40 kez 6rneklemek 40 kaydirma sayilsaydi davranis

bileseni gercek zamanin kat kat Usttine gikardi

Onay, esigin isini daha iyi yapiyor. Tek karelik glriltiyd bastirmanin iki yolu var: esigi yikseltmek ya da onay
istemek. Esik duyarliigi da gétlirtyor, onay gétlirmuiyor. Deneysel video-kare yolunda bu nedenle 0,80 esigi
tanimli; ancak bu yol finalde varsayilan olarak KAPALI. Fotografta 6l¢lilmis 0,90 ¢alisma noktasi aynen duruyor.

8.1. Olgiim — video karesi okuma maliyeti

Kare tuvale kaynagin dogal boyutunda okundugunda (Shorts’ta 1080x1920) her 6rnekte 8 MB'lik bir GPU->CPU
kopyasi yapiliyor ve oynatici hirpalaniyor. Boru hattinin ilk isi zaten kisa kenari 256’ya indirmek oldugu icin
okuma o boyutta yapilyor.

Olgii Deger
Video dogal boyutu 270x400
Tuvale okunan 256x379
Piksel yolu dogrudan
Kare okuma 4,8 ms
On isleme (tensére) 7,9 ms

Toplam (gikarim dahil) =31 ms/6rnek — 1,5 sn aralikta ana is pargaciginin %2’si



9. Yapay zeka — veri setleri ve model egitimi

Her probleme “Al” etiketi yapistirilmadi. Hangi problemde kural tabanl yéntemin daha dogru, hangi problemde
modelin gerekli oldugu ayrildi:

Problem Yontem Gerekge
Sonsuz kaydirma, otomatik Kural tabanli DOM analizi Daha agiklanabilir ve glvenilir; kanit cimlesi ancak
oynatma kuraldan g¢ikar
FOMO / seri dili TF-IDF + lojistik regresyon Baglam ve dil kaliplari gerekiyor
Riskli gorsel icerik MobileNetV3-Small transfer Gorsel Grlin ve tema sinyalleri
6grenme
Davranis orintisa istatistiksel taban ¢izgisi Kisiye gore degisen kullanim

9.1. Metin modeli — TF-IDF + lojistik regresyon

Belgenin istedigi aciklanabilir taban cizgisi. Saf Python ile yazildi, scikit-learn kullanilmadi — ¢linkii model
tarayicida ¢alismak zorunda ve egitim ile ¢cikarimin tek bir belirtimi paylasmasi gerekiyordu. Model karara hangi
kelimenin katki yaptigini sdyleyebiliyor; “Neden gosterildi?” ekrani bunun tizerine kurulu.

Veri seti
Kéken Ornek Ne veriyor
Sentetik Turkge (takim yapimi) 6.000 Alti sinifin tamami
Princeton “Dark Patterns at Scale” 859 Gergek, insan etiketli FOMO (ingilizce)
Overfit-GM/turkish-toxic-language (zehirsiz) 900 Gergek Tirkge, sosyal medya kaydi
winvoker/turkish-sentiment-analysis 842 Gergek Tiirkge, Grin yorumlari
Toplam 8.601 Gergek veri orani %30,2

Egitim/dogrulama/test ayrimi kaynak bazl yapildi (%70,6 / %14,8 / %14,6), satir bazh degil. Sebebi 6lgimle
gorildi: ilk veri setinde her kaynak tek bir ciimle Uretiyordu ve model sablonlari ezberledi.

egitim makro F1 = 1,0000 dogrulama = 0,63 test = 0,24

Satir bazinda bolseydik ~0,95 goriip modeli iyi sanacaktik; kaynak bazli ayrim onu gorilmemis sablonlarla
sinayinca ¢oktu. Dlzeltme: her kaynak artik birden ¢ok farkli ifade tasiyor, boylece model ciimleyi degil deseni
0grenmek zorunda.
Sonug — ve gergek verinin etkisi

Olgiim Yalniz sentetik + gergek veri

Makro F1 0,971 0,885

Yanlig alarm 0,003 0,000



Gergek veri skoru iyilestirmedi, diiriistlestirdi. ilk sayi yliksekti clinkii test kiimesi de ayni tiretecten cikiyordu;
model sablon ailesini taniyordu. Gergek Tiirkce metin eklenince “normal metin” tanimi genisledi ve gorev
gercekten zorlasti. Yanlis alarmin sifira inmesi bunun kaniti.

Tek sayi iki gergegi gizliyordu — dil kirllimi

Grup n Dogruluk Makro F1
Tirkgce 1.106 0,942 0,939

— sentetik Turkge (6 sinif) 610 0,895 0,899

— gercgek Turkge (yalniz nétr) 496 1,000 —
ingilizce (Princeton) 151 0,377 0,548

0,939 ne olgiiyor, ne 6lgmiiyor. Tirkce testteki riskli siniflarin hepsi sentetik 6rneklerden geliyor; gercek Tiirkge
test 6rneklerinin (496) tamami nétr. Yani 0,939, modelin gergek Tirkge sosyal medyadaki riskli icerigi yakalama
basarisi degil; sentetik riskli + gercek notr karma kiimedeki ayirma basarisidir. Gergek Tirkge riskli metinde
basarim 6lglilmedi.

Birlesik 0,885 bu yiizden tek basina yaniltici: hedeflenen Tiirkgede makro F1 0,939. ingilizce diisiik ¢clinkii
egitimin yalnizca %10’u ingilizce ve karakter n-gramlari Tiirkceye gore ayarli. Akista ingilizce reklam da gectigi
icin kapsamda tutuluyor.

Sinif bazinda (test, n = 1.257)

Sinif Kesinlik Duyarhlk F1 n
NEUTRAL 0,787 1,000 0,881 567
FOMO_PRESSURE 0,975 0,545 0,699 211
STREAK_PRESSURE 1,000 0,951 0,975 82
RANDOM_REWARD 1,000 0,944 0,971 126
NORMALIZING_RISK 0,985 0,830 0,901 159
AD_DISCLOSURE_RISK 1,000 0,786 0,880 112

FOMO’nun diisiik duyarliigi dogrudan ingilizce sorunundan geliyor: test kiimesindeki 211 FOMO &rneginin
151’i Princeton’dan, yani ingilizce.

Model boyutu: 2,88 MB JSON - ¢ikarim: < 5 ms - bagimlilik: yok - egitim: yerel makine, CPU, ~2 dakika (GPU
gerekmiyor).

9.2. Gorsel modeli — MobileNetV3-Small transfer 68renme

Alan Deger

Mimari MobileNetV3-Small, transfer 6grenme

Egitim ortami Google Colab, T4 GPU — ai/notebooks/02_gorsel _modeli.ipynb

Siniflar NEUTRAL - TOBACCO - ALCOHOL - GAMBLING

Egitim verisi Open Images V7 (CC BY 4.0), insan dogrulamali etiketler

Degerlendirme verisi Open Images dogrulama + Mendeley Smoker Detection (CC BY 4.0) — yalnizca test

Gonderilen dosya gorsel fp32.onnx, 6,10 MB



Zor negatifler — yanlis alarm sandigimizin iki kati ¢ikt

ilk tarama Open Images’in kolay negatifleriyle yapilmisti: manzara, esya, hayvan. Gergek akis ise insan
fotografiyla dolu. Zor negatifler eklenince (inhaler kullanan, telefonla konusan, su icen insanlar) ayni esikte
yanhs alarm %4,5 = %9,4 cikti. Test kiimesi bu ylizden 968 gorsele genisletildi ve ¢alisma noktasi yeniden
secildi.

iki ayn test kiimesi — karistirilmamali

Gorsel modeli iki farkh kiimede 6lgiildi ve sayilar birbirinin yerine kullanilamaz. Raporun ilk siiriminde bu
ayrim yazilmamisti ve iki makro F1 degeri ayni seyi Olgliyormus gibi gériintiyordu.

Defterin kendi boliimii Zor test kiimesi

Ureten Colab defteri eval_image_threshold.py

n 1.258 968

Bilesim Open Images (egitim béliminden Open Images dogrulama (744) + Mendeley
ayrilan) Testing/ (224)

Makro F1 (argmax) 0,631 0,731

TOBACCO F1 0,1935 0,5100

CLIP sifir-atis 0,574 Olgtlmedi

Fark kimeden geliyor: zor kiime Mendeley’in Testing/ bolimunu icerdigi icin TOBACCO 6rnegi 128’e ¢ikiyor;
defterin bélimiinde tiitlin 6rnegi az ve o sinifin F1’i giiriiltdli. Uriiniin calisma noktasi zor kiimeden segildi,
¢linkli o kiime gergek akisa daha yakin.

iki egitim, ayni zor test kiimesinde (968 gorsel)

Olgiim vl v2 (génderilen)
Makro F1 (argmax) 0,751 0,731

Yanlis alarm @ 0,90 0,0566 0,0586

Yanlis alarm @ 0,95 0,0352 0,0293
Duyarlilik @ 0,90 0,640 0,640

v2, argmax makro F1'de biraz geride ama liriiniin gergekten kullandigi ¢alisma noktalarinda daha iyi: ayni
duyarlilikta daha az yanlis alarm. Uriin argmax kullanmiyor, dolayisiyla secim v2 oldu. Bu ayrim énemli — tek
bir 6zet metrige bakarak se¢im yapsaydik daha kotli modeli génderirdik.

Segilen galisma noktalari

argmax (“en olasi sinif ne?”) Griiniin sorusu degil. Uriin “isaretlemeye yetecek kadar emin miyiz?” diye soruyor
ve Ol¢li 1 - P(NEUTRAL): risk Ug sinifa bolinms olabilir ve 6nemli olan toplam risk.

Sabit Deger Yanlig alarm Ne yapiyor

IMAGE_MIN_RISK 0,90 %5,86 (30/512 Gorsel katmani devreye giriyor - afis
notr)

AUTO_MASK_MIN_RISK 0,95 %2,93 (15/512 Kullaniclya sormadan bulaniklastirma
notr)

IMAGE_FRAME_MIN_RISK 0,80 — Deneysel video karesi; finalde varsayilan

KAPALI



Sabit Deger Yanlis alarm Ne yapiyor

AUTO_MASK_MIN_RISK_GAZETTEER 0,75 — Sézlugiin birebir eslesmesi

isaretleme ve maskeleme esiklerinin ayri olmasi zorunlu. Esit olsalardi gérsel katmanini gecen her yanlis pozitif
ayni zamanda maskeleme adayi olurdu. Séylemek geri alinabilir bir yorumdur; kullaniclya sormadan
bulaniklastirmak onun yerine karar vermektir ve daha yliksek kesinlik ister.

Bu sayilar bagimsiz test sonucu degil. Yanlis alarmin paydasi 968 degil, kiimedeki 512 notr gorsel. Daha
onemlisi, 0,90 ve 0,95 esikleri AYNI 968 gorselde taranip segcildi: kime bu anlamda esik se¢im (gelistirme)
kiimesidir ve raporlanan oranlar iyimser olabilir. Ayri tutulmus bir kimede yeniden 6l¢liim yol haritasinda.

%5,86 hedeflenen %5’in bir tik Gstlinde ve bu bilerek kabul edildi: 0,95’e ¢ikmak 7 puan duyarlilik gétirip 3
puan yanhs alarm kazandiriyor. Kagirilan riskli gorsel tGriintn asil isini yapmamasi demek; fazladan bir afis ise
yalnizca glrilta.

9.3. Olgiilen metrikler ve neden bunlar

¢ Kesinlik — isaretlenen iceriklerin ne kadari gergekten ilgili?

Duyarlihk — ilgili iceriklerin ne kadarini yakaladik?

e Makro F1 — siniflar dengesiz oldugu icin mikro degil makro ortalama.
o Karnisiklik matrisi — hangi siniflar birbirine karigiyor?

¢ Gecikme — cihazda karar siresi; akisi takan bir Grin kullanilmaz.

¢ Yanhs alarm — bu Urlinde en pahali hata. Kullanici bir kez haksiz yere uyarildiginda trGnin givenilirligi
biter ve sonraki dogru uyari da gdrmezden gelinir.

CLIP ile karsilastirma — ve neden zayif bir karsilastirma

Defterin kendi test bolimiinde, ayni 1.258 gorselde 6lglilen tek kayit:

MobileNetV3-Small (bizim, 6,10 MB) : 0,631
CLIP ViT-B/32 sifir-atis (~350 MB) : 0,574
FARK : 40,057

Sayi bizim lehimize ama bu bir basari gostergesi degil, clinkl kiyas bastan egik: CLIP hig egitilmedi, bizim model
bu dagilimin egitim b&limiinde egitildi. CLIP’in istemleri elle yazilmis dért ingilizce ciimle ve hi¢ ayarlanmadi.
Bu kosullarda gozetimli bir modelin 6ne gegmesi beklenen sonugtur.

Zor test kiimesinde (968 gorsel) CLIP hig 6lglilmedi, dolayisiyla oradaki 0,731 ile CLIP arasinda bir karsilastirma
yapilamaz.

Diiriistliik notu — iddiamiz dogruluk degil

Uriiniin iddiasi daha iyi siniflandirma yapmak degil: boyut ve gecikme. Génderilen dosya 6,10 MB — CLIP’e gére
yaklasik 60 kat kiigiik — sunucu gerektirmiyor ve tarayicida 17,8 ms’de karar veriyor. Bir tarayici eklentisinde
¢alisabilmenin 6n kosulu bu. Raporun ilk stirim burada “CLIP’i yenmedik” diyor ve iki karsilastirma degeri
veriyordu; o degerlerin higbir 6l¢lim kaydinda karsiligi yoktu ve iddia 6l¢lime goére ters yonde kurulmustu. Geri
cekilen sayilar burada bilerek tekrarlanmiyor — dokiimii docs/olcumler.md §1u’da.

10. Modelleri tarayicida ¢alistirmak



Model egitildikten sonraki is, egitimin kendisi kadar kritik ve buyik 6lglide gériinmez: Python’da egitilen bir
modelin tarayicida ayni karari vermesi kendi basina olmuyor.

10.1. Manifest V3 kisitlari

e icerik betikleri klasik script olarak yikleniyor; modiiller ancak dinamik import() ve
web_accessible_resources ile alinabiliyor.

e WASM i¢in wasm-unsafe-eval izni gerekiyor.

e ONNX Runtime Web’in varsayilan dagitimi ¢calisma zamanini blob: adresinden yiikllyor ve eklenti CSP’si
bunu engelliyor; bu yiizden glue kodu gémiili olan ort.bundle.min.mjs kullaniliyor.

e Manifest alan sinirlari var (agiklama 132 karakter) ve web_accessible_resources iginde ** gegersiz.
Bunlar derleme sirasinda dogrulaniyor — eklentinin hi¢ yiklenmemesine yol agan sessiz bir hata olarak
yasandi.

10.2. On isleme esitligi — isin en zor kismi

Model Python’da (Pillow + torchvision) egitildi ve orada 6l¢lildi; ¢cikarim tarayicida yapiliyor. Aradaki tek
zorunlu fark yeniden boyutlandirma: canvas.drawImage() tarayicinin kendi filtresini kullaniyor, Pillow kendi
katsayi hesabini ve sabit noktali tamsay aritmetigini. ikisi ayni gérselden farkli piksel tiretiyor ve fark sessiz
oluyor — model egitimde gérdugiinden baska bir dagilim goriiyor, hicbir hata mesaji ¢cikmiyor.

Bu yiizden Pillow’un bilineer yeniden boyutlandirmasi JavaScript’te birebir yeniden yazildi: ayni katsayi hesabi,
ayni 22 bitlik sabit nokta, ayni iki gecisli sira, Pillow’un gegcis atlama davranisi dahil. canvas yalnizca ham piksel
okumak igin kullaniliyor, hig 6lgeklemiyor.

Sonug: 77 kontrol, 8 farkli boyut oraninda tensor baytlari birebir ayni. Test edilen durumlar arasinda
yuvarlama siniri (427,52 - 428), eksen karismasi, biyttme (farkli gekirdek), 16:9 kiglk resim ve diiz renk
(katsayi toplami 1 mi) var.

Bu 6l¢limiin yakaladigi hata

ilk calistirmada yeniden boyutlandirma sekiz durumda da birebir tuttu ama tensér tutmadi: 1,19x1077 fark, yani
float32’nin 1 ULP’si. Sebep normalizasyondaydi — NumPy tarafinda ortalama bir float32 dizisi, yani ¢ikarilan
say1 0,485 degil onun float32 komsusu. JavaScript her sayiyi gift duyarlikta tutuyor ve 0.485 yazmak farkh bir
operandla ¢alismak demekti. Math.fround ile sabitler float32’ye indirildi; fark sifirlandi.

Uriin agisindan 1077 zararsizdi. Ama “birebir ayni” iddiasi ya dogrudur ya degildir; arada bir yer yok — ve bu

testin varlik sebebi gelecekteki daha biyik bir sapmayi yakalamak.

10.3. Hiz — 58 ms’den 27 ms’ye

Math.fround her pikselde ¢agrildiginda 6n isleme 1080x1080 bir gérselde 58 ms siirliyordu. Girdi bir bayt
oldugu icin yalnizca 256 olasi deger var: kanal basina 256 girisli bir arama tablosu 6dnceden hesaplaniyor ve
sonug bit diizeyinde ayni kalirken siire 27 ms’ye iniyor.

10.4. Tarayici dogrulamasi

Olgii Sonug

Calisma zamani + model hazir olma 848 ms

Ortalama g¢ikarim 17,8 ms (v1 modeliyle olgild)
En buyuk olasilik farki (Python <= tarayici) 1,27x107®

Etiketi degisen gorsel 0/48



Olgii Sonug

Esikte karari degisen 0/48

JPEG ¢ozme farkinin (tarayici <> Pillow) dlclilen etkisi ihmal edilebilir ¢ikti. Python’da 6l¢iilen ¢alisma noktasi
tarayicida da gecerli.

Siiriim notu: 17,8 ms vl modeliyle 6l¢lildi. Gonderilen v2 ayni mimari ve ayni giris boyutu; cikti esitligi
dogrulandi (fark 1,27x107, 0 karar degisimi) ama gecikmesi yeniden 6l¢iilmedi. Pratikte ayni olmasi bekleniyor;
“6lctldi” demek yine de tam dogru olmadigi icin not dusdliyor.

10.5. Kirlenmis tuval

Sayfadaki bir <img> crossorigin niteligi olmadan yiklendiginde, CDN dogru bashgi gonderse bile tuval
kirleniyor ve getImageData SecurityError firlatiyor. Final siirimde iki kademe var: dogrudan okuma - ayni
adresi cerezsiz crossOrigin ile yeniden isteme. Tasarimda tglincl bir kademe (servis ¢alisaninin gorseli data:
adresi olarak ¢dzmesi) vardi; ek CDN izni gerektirdigi icin finalde kaldirildi (GO5). Hangi kademenin kullanildig
sayagcla tasiniyor; gorsel katmani galismiyorsa sebebinin gériinmesi gerekiyor.

|ll

Videoda yedek yol yok ve olamaz: yedek yol “ayni adresi yeniden iste” mantigina dayaniyor, videonun adresi

ise MediaSource’a bagli bir blob:. Bu durumda erken ve goriinir bigcimde gikiliyor — sessizce susmak, tGriiniin
amiral gemisi bileseni 6liiyken her seyin normal gériinmesi demekti.

11. Mahremiyet ve giivenlik

Her sey cihaz iistiinde. Sunucu yok, hesap yok, veri disari ¢cikmiyor.

Saklanan Saklanmayan

Risk olayr metadatasi (zaman, tur, skor, giiven, kanit GoOnderi ve mesaj metinleri
etiketi, midahale, kullanici eylemi)

Oturum sayaglari (stire, tekrar agma, gece kullanimi) Sifre, kimlik bilgisi, hesap icerigi
Kullanici ayarlari ve hedefleri Ekran goriintlsi — higbir kosulda alinmiyor
Yanlig tespit geri bildirimi Kamera, mikrofon, kesin konum

11.1. Olgiim — génderi metni ger¢ekten yazilmiyor mu?

Bu bir iddia ve iddialar 6lgilur. Gonderi basliklarina gercek kelime olmayan essiz isaretler konuldu (zgxvorbiti,
plundraqg2, ...). Depolamaya yazilan ve arka plana gonderilen her sey biriktirilip tek bir dizeye cevrildi ve
isaretler arandi. Bir tanesi bile gegse test basarisiz sayiliyor.

Olgii Sonug

Analiz edilen génderi 5

Depolamaya yazilan anahtar miraBehavior — yalnizca oturum sayaglari
Sizan essiz isaret 0

Sizan baglhk pargasi 0

Toplam incelenen dokim 3.172 karakter

Sayfa disina giden istek (ugtan uca akis) 0



Gonderi metni analiz edilip sinif etiketine cevriliyor ve atiliyor. 60 karakterden uzun tek alan evidence[@] ve
icerigi bir sinif etiketi. Karara katki yapan kelimeler (“Neden gosterildi?” ekrani icin) yalnizca bellekte, o kararin
Omri boyunca yaslyor; depolamaya ve arka plana gitmiyor.

11.2. Tek bilingli istisna

Popup’taki “Ayrintili glinliik” secenegi acildiginda gonderi bashgi yerel tarayici konsoluna yaziliyor. Varsayilan
olarak kapali, ne yaptigI popup’ta agik¢a yaziyor, konsol kalici degil ve veri cihazdan ¢ikmiyor. Olmadan “neden
uyari ¢ikmadi” sorusu cevaplanamiyor — adaptorin basligr okuyup okumadigini gormenin baska yolu yok.

11.3. izin yaklagimi

Manifest izinleri minimumda: yalniz storage ve iki host izni (Instagram, YouTube). activeTab, scriptingya
da tiim sitelere genis izin istenmiyor; kontrolli demo sayfalari igin igerik betigi ayrica yalniz yerel /test-pages/
yolunda galisiyor.

12. Test ve dogrulama

12.1. Tarayicisiz testler

Paket Sayi Neyi dogruluyor

Cekirdek 499 Risk formald, esikler, cooldown, komut katmani, adaptorler, davranis takibi,
ornekleme kurallari

Metin esitligi 17 Python <> JavaScript siniflandirma farki (en buyuk fark 5x10™")
Gorsel esitligi 77 Pillow <= JavaScript 6n isleme, tensér baytlari birebir
cd core && npm test # 499 + 17 + 77, tarayici gerekmez

12.2. Tarayici dogrulama sayfalari

Sayfa Ne kanithyor

uctan-uca.html Gergek fotograftan BLUR komutuna kadar tim boru hatti
gorsel-dogrulama.html Gorsel modelin Python < tarayici esitligi

mahremiyet.html Goénderi metni depolamaya siziyor mu

maskeleme.html Maskeleme React yeniden gizimine dayaniyor mu (32 kontrol)
shorts.html Paylasilan oynaticida midahale yasam dénguisii (17 kontrol)

instagram.html - youtube.html  Gergek DOM kopyalarinda adaptor dogrulugu

12.3. Ugtan uca sonug

Olgii Sonug

Notr fotograf, kendiliginden bulanan 0/12

Riskli fotograf, kendiliginden bulanan 12 /36
Esigin altinda gegen gorsel 0

Sayfa disina giden istek 0 (tam gevrimdisi)



Olgii Sonug

Oge basina analiz (48 dgelik fotograf akisi, bosta makine) 19,9 ms (tekrarlarda 20-34 ms)

Siire neye baglh: 19,9 ms fotograf akisinda, bosta makinede 6l¢lldi. Ayni boru hatti yik altinda ve maskeleme
acikken 6ge basina 299,6 ms’ye kadar ¢ikiyor. Video yolu ise ¢ok daha ucuz, ¢linki kare 256x379’a indiriliyor:
ornek basina 4,8 ms okuma + 7,9 ms 6n isleme. Bir gecikme sayisi, 6lctldigi yik yazilmadan anlamh degil.

Gece senaryosu ayrica Olcildi (saat 02.00, 50 dakika kesintisiz kullanim, kisisel ortanca 13 dakika): en yiksek
skor 81, bilesenler arayiiz 0,80 - igerik 0,82 - davranis 0,80. Ayni igerik, farkli kullanim — davranis bileseninin
Urline kattigi fark burada goriintiyor. Bu senaryoda da notr fotograf bulanmadi.

12.4. Derleme kapilari
¢ Manifest dogrulama: alan uzunluklari, striim bigimi, gecersiz joker karakter, referans verilen dosyalarin
varhgi.

¢ Model ihrag kapisi: ihrag edilen ONNX dosyasinin kendisi 6lgiliiyor, PyTorch modeli degil. fp32'den
0,02’den fazla sapan bir nicemleme otomatik reddediliyor.

e Veri kapisi: egitim defterinde eklenen gorsel sayisi dogrulaniyor; beklenenin altindaysa hiicre duruyor.
Yanlis veriyle 30 dakika egitmek, hi¢ egitmemekten pahali.

¢ Sayi kapisi: node tools/denetle.mjs belgelerdeki her dl¢ciim sayisiigin kayit ariyor, bulamazsa sifirdan
farkli gcikiyor. Kaynak yalnizca 6lgiim kayitlari ve kaynak kodu; README ve bu rapor denetlenen taraf.

12.5. Gergek Instagram akisinda dogrulama

Uzanti gercek instagram. com ana akisinda calistirildi. Tek oturumda 124 igerik analiz edildi; sonsuz kaydirma,
uzun oturum ve otomatik oynatma dedektorleri tetiklendi, riskli icerik tespit edilip filtrelendi.

Olgim ana akisa aittir. Gercek sonsuz akista toplam &ge sayisi bilinmedigi icin bu bir kapsama orani degil,
¢alisma dogrulamasidir.



13. Ol¢iimiin yakaladig hatalar

Asagidaki hatalarin ortak yani: ¢cékme yok, hata mesaji yok, tiriin ¢calistyor gériiniiyordu. Olgiilmeseler hepsi
Uriine girerdi.

¢ int8 nicemleme modeli ¢6kertmisti. Tarayiciya gonderilecek ONNX her gérsele “risk yok” diyordu; makro
F10,6310’dan 0,1658’e diisiiyordu. Metrikler PyTorch modelinden él¢iildiigii icin gériinmiiyordu. ihrag
adimi artik génderilen dosyanin kendisini 6l¢liyor ve sapma varsa duruyor.

¢ Zor negatifler yanhs alarmi iki katina ¢ikardi. N6tr 6rnekler rastgele secilince manzara ve esya c¢ikiyordu;
gercek akis insan fotografiyla dolu. inhaler, telefon, su icme gibi 6rnekler eklenince yanlis alarm %4,5’ten
%9,4’e cikti. Olciim modeli kétilestirmedi, gercek basarimi gésterdi.

¢ Kaynak bazli ayrim modelin ezberledigini gésterdi. Satir bazli béimede egitim makro F1 1,0000, test 0,24
¢iktl. Kaynak bazli ayrim modeli gériilmemis sablonlarla sinayinca gergek basarim ortaya cikti.

¢ Shorts’ta alti videodan besi analiz edilmiyordu. YouTube DOM’da i¢ reel tutuyor ve tek bir oynatici
paylasiyor; adaptor bunu bilmedigi icin yalnizca ilk video isleniyordu.

e Uriin kendi uyarisini tespit ediyordu. MiRA’nin uyari metni de sayfa metnine dahil oldugu icin dedektérler
onu manipdilatif tasarim sanabiliyordu. data-mira-ignore niteligi bu yiizden eklendi.

Ortak ders: bu hatalarin hicbiri kendi kopya sayfalarimizda goériinmemisti, ¢linkii kopyalari gercek DOM’a
bakarak degil tahmin ederek yazmistik. Test altyapisinin gercegi ne kadar modelledigi, test sayisindan daha
onemli.

14. Bilinen sinirlar ve yol haritasi

Bu bolim bilerek yazildi. JUrinin soracagi seyleri 6nden sdylemek, raporun geri kalanini daha inandirici yapar.

14.1. Heniiz 6l¢iilmemis olan

 Gorsel modelinin gergek video karesindeki ISABETI. Boru hattinin calistigi dl¢iildii — kare 256x379’a
indiriliyor, érnek basina 4,8 + 7,9 ms, ana is parcaciginin ~%2’si. Olciilmeyen sey modelin o karelerde ne
kadar DOGRU oldugu: biitiin dogruluk sayilari fotograf tizerinden ve video karesi farkl bir alan (diisiik
¢Ozundrlik, hareket bulanikligi, sikistirma). Uzantiya canli gésterge eklendi, okuma bekliyor. Boru hattinin
¢alismasi ile modelin isabetli olmasi iki ayri iddiadir ve karistirilmamalidir.

¢ Gergek kullaniciyla pilot test. Miidahale kabul orani ve bilingli ¢ikis orani heniiz gercgek kullanicidan
Olcilmedi.

* Gergek akista kapsama. Instagram’da 124 igerik analiz edildi (§12.5) ama kag¢ 6genin KACIRILDIGI
Olctilmedi. DOM kopyasinda payda bizim koydugumuz icin “11/11” denebiliyor; gercek sonsuz akista payda
yok. Bu bir saha gbzlemi, kapsama 6lgimi degil.

¢ Android deneysel prototipi (0.2.0-experimental). Rapor sonrasi gelistirildi. Emulator kaniti var; fiziksel
telefon testi yok. Mevcut puanlama yolunda HIGH (265) kademesine erisemiyor; mevcut 6zellik setinin
ham tavani 0,605, yani 61 puan (HIGH esigi 65). Bu nedenle “HIGH dogrulandi” denemez ve Chrome model
metrikleri Android’e tasinamaz.

14.2. Bilinen zayifliklar

Sinir Olgiilen deger Sebep

ingilizce metin Makro F1 0,548 Egitimin yalnizca %10’u ingilizce; karakter n-gramlari Tiirkgeye
ayarh



Sinir Olgiilen deger Sebep

TOBACCO sinifi F10,510 Open Images’ta insan dogrulamali tiitlin etiketi yalnizca 231
egitim 6rnegi veriyor
Gorsel yanhs alarm %5,86 @ 0,90 Hedeflenen %5’in bir tik Gstlinde; duyarlilik lehine bilerek kabul
edildi
Koruyucu baglam so6zctigi 10 metinde 6lglldi (§ Onleme/haber sézciigii (Yesilay, tedavi, polis, operasyon...)
olcumler, 24 Eylil) gecen metinde metin ve gorsel katmani galismiyor; “Yesilay

destekli deneme bonusu” bu yiizden kagiyor. Olglim: ne metin
modeli (saldirilar 0,30-0,37, korunacak metinler 0,07-0,40) ne
de bir anahtar kelime kurali ayirabiliyor — Yesilay’in kendi
uyari paylasimi ayni ifadeleri alintiliyor. Onleme igerigini
korumak segildi; ¢oziim baglami ayiran bir model.

14.3. Yol haritasi

¢ Video karesi 6lcimu ve gerekirse video verisiyle yeniden egitim.
e ingilizce metin performansinin iyilestirilmesi (veri dengesi).
e TOBACCO sinifi igin ek egitim verisi.

e Chrome Web Store yayini: Windows kurulum sihirbazi dosyalari yerlestiriyor, ama Chrome’un gelistirici
modu ve “paketlenmemis 6ge yiikle” adimlari hala elle; magaza paketi bu iki tiki kaldirir.

¢ Android deneysel prototipinin fiziksel telefonda sinanmasi ve HIGH kademesine erisemeyen puanlama
yolunun ayrica ele alinmasi.

Kaynaklar ve veri lisanslan

Kaynak Kullanim Lisans

Open Images V7 Gorsel modeli — egitim ve dogrulama, insan dogrulamali CCBY 4.0
etiketler

Mendeley Smoker Detection Gorsel modeli — yalnizca degerlendirme: zor negatifler ve CCBY 4.0

tatin test kiimesi

Princeton “Dark Patterns at Metin modeli — gergek, insan etiketli FOMO Ornekleri akademik
Scale”

Overfit-GM/turkish-toxic- Metin modeli — gergek Tiirkge n6tr 6rnek acik
language

winvoker/turkish-sentiment- Metin modeli — gergek Tirkge nétr 6rnek acik
analysis

onnxruntime-web 1.19.2 Tarayicida ONNX gikarimi (WASM) MIT

Ham veri depoya girmiyor; .gitignore ile disarida tutuluyor.

Bu belgedeki sayilarin kaynagi

Her 6lcimn tarihi, yontemi ve tekrar Gretme komutu docs/olcumler.md icinde bulunuyor; her bolim “ne
Olglildi, nasil 6lguldi, ne gikti” bigiminde. Bu rapordaki bir sayiyi dogrulamak isteyen oraya bakmal.




